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Resumo: Em todo o mundo, as pessoas com deficiéncia afgeesgpiores perspectivas de
saude, niveis mais baixos de escolaridade, menxicjpacdo econdmica, taxa de pobreza
mais elevada em termos comparativos as pessoasiaf@iéncia. Para que as pessoas com
deficiéncia atinjam perspectivas melhores e maisadioras, devemos capacitar essas
pessoas e retirar as barreiras que as impedem decjmar da comunidade, de ter acesso a
educacao de qualidade, de encontrar trabalho decenter suas vozes ouvidas. Em, termos
estatisticos, uma alternativa bastante Util e qodepservir de suporte e monitoramento das
politicas publicas nessa area é propormos parausdizado de forma continua, um indice de
risco denominaddndice de risco pessoa com deficiéngiae consiste em avaliar quais
fatores estdo associados a este risco, assim conmbensidade e a direcdo de cada um
desses fatores, gerando um escore final que paderdenado ou classificado, segundo a
probabilidade de pessoas adquirirem uma determinddficiéncia. No caso brasileiro,
propomos a utilizacao de técnicas como regress@istica binaria e ordinal para selecao de
fatores mais significantes utilizando critérios apmIC (do inglés,Akaike Information
Criterion), BIC (do inglés,Bayesian Information Criterigne DIC (do inglésDeviation
Information Criterion, e calcular a probabilidade do risco para aseddntes deficiéncias
(enxergar, ouvir, movimentar e intelectual) paraanjunto de dados da Amostra constituida
por 20800804 respondentes do Questionario Complet€enso 2010 do IBGE por estado,
regiao e pais.
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Abstract: In this work, we propose the stereotype ordinaidtig model; variable selection
using Wald; model selection using AIC, BIC and Ddfteria; and, finally; define the
disability risk considering the different degredsseverity for different disabilities visual,
hearing, walk and intellectual.
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1 Introducéo

Segundo a Organizacdo Mundial de Saude (OMS) erf), Z31ima-se que um pouco
mais de um bilh&o de pessoas de todo o0 mundo sesgeado por volta de 15% da populagéo
mundial e no caso do Brasil, segundo o InstitutasBeiro de Geografias e Estatistica (IBGE)
em 2010, estima-se que 45,6 milhdes de pessoassegpando aproximadamente 23,9% da
populacdo brasileira, convivem com alguma formaddéciéncia. Em todo o mundo, as
pessoas com deficiéncia apresentam piores perspediie saude, niveis mais baixos de
escolaridade, menor participacdo econdmica e t&x3gabreza mais elevada em termos
comparativos as pessoas sem deficiéncia.

As pessoas com deficiéncias compdem um grupo daeidas que sempre despertou
diferentes sentimentos, desde a repulsa até adaesrema, tendo sido até considerados
menos humanos ou desprovidos de humanidade. Atomeo ambito das politicas de
inclusédo social e educacional, tornaram-se alvoaci@ges afirmativas, as quais buscam
assegurar-lhes seus direitos em varios aspectosladam sociedade (Silva, 1987; Oliveira,
2013).

Acredita-se que as baixas condi¢cdes de trabalhopdasoas com deficiéncia s&o
devidas a situacdes como: dificuldade de acessduaaegdo, infraestrutura inadequada,
preconceito, falta de informacdo e de melhores icoed de acessibilidade por parte de
escolas e empresas que fazem com que essas pegpsoeasntem um menor nivel de
escolaridade o que dificulta o ingresso delas necade formal de trabalho (Garcia, 2010).

Para que as pessoas com deficiéncia atinjam pérsgsemelhores e mais duradoras,
devemos capacitar essas pessoas e retirar asrdmrgeie as impedem de participar da
comunidade, de ter acesso a educacao de qualdadmcontrar trabalho decente e ter suas
vozes ouvidas (Figueira, 2008).

Para que possa melhor avaliar a necessidade dasapesom deficiéncia torna-se
necessario, melhor descrever esse conjunto degsepaca saber respostas a questdes como:
Quantas sao? Onde moram? Como vivem? Quais sam@isaicOes que a deficiéncia
acarreta no acesso dessas pessoas a todos ostddeservicos humanos de forma autbnoma
e plena? Em suma, como a deficiéncia pode inflaema qualidade de vida destas pessoas?

Em termos estatisticos, mostra a existéncia degsoestudos formais, entre 0os quais
destacam-se os dados obtidos através dos censoppssibilita indagacées como: Como as
pessoas com deficiéncia estdo distribuidas ao laligpais? Como avaliar o acesso das
pessoas com deficiéncia em termos dos diferentesce® mencionados anteriormente?
Como estd a evolucdo das pessoas com deficiénciaompara-las com as que néo

apresentam deficiéncia? Quais seriam as variawedsnggis contribuem para os casos de
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deficiéncias? Como se encontram as pessoas comiédefa em comparacdo as que nao
apresentam deficiéncia? Resposta a essas e oetgasfas possivelmente poderdo contribuir
para melhor suporte a essas pessoas no senticerede melhores assistidas e de recursos
serem melhor gerenciados e optimizados pelas agdgsoliticas publicas nesta area.

No que diz respeito a estudos estatisticos, uneanativa bastante util e que pode
servir de suporte e monitoramento das politicadigag nessa area € propormos para ser
utilizado de forma continua, um indice de ristenominado indice de risco pessoa com
deficiénciaque consiste em avaliar quais fatores estdo nsacm@dos a este risco, assim
como a intensidade e a direcdo de cada um degeessfegerando um escore final que pode
ser ordenado ou classificado, segundo a probatididde pessoas adquirirem uma
determinada deficiéncia. No caso brasileiro, prop®na utilizacdo de técnicas como
regressdo logistica binaria e ordinal para selagdatores mais significantes utilizando
critérios como AIC (do inglésAkaike Information Criteriojy BIC (do inglés,Bayesian
Information Criterior), e DIC (do inglésDeviation Information Criteriojy e calcular a
probabilidade do risco para as diferentes defit@@ndenxergar, ouvir, movimentar e
intelectual) para o conjunto de dados da Amostrstioida por 20800804 respondentes do
Questionario Completo no Censo 2010 do IBGE p@destregido e pais.

Em um trabalho anterior (Oliveira, 2013), consideva como variaveis respostas, as
diferentes deficiéncias e existéncia de pelo memoa deficiéncia como variaveis binarias,
isto é, se um determinado individuo é ou ndo pesswadeficiéncia. Nesse trabalho, estamos
considerando as diferentes deficiéncias incorparaiis diferentes graus de severidade e o
namero de deficiéncias como variaveis respostamas] o que possibilita uma melhor
qualidade em termos de informacéo e de ajuste mzlimo

Na sec¢ao 2 apresentamos uma motivacao para o pabdefinimos e caracterizamos
as variaveis a serem utilizadas, descrevemos eime§ o modelo logistico ordinal
esteredtipo, selecéo de variaveis utilizando tdet&Vald, selecdo de modelos utilizando os
critérios AIC, BIC e DIC e definimos o risco deéacia considerando os diferentes graus de
severidaderido consegue de modo algyritonsegue com muita dificulddde consegue
com um pouco de dificuldadpara as deficiéncias visuais, auditivas e dentmgdio, e, no
caso de deficiéncia intelectual propomos a utiivago risco detér’ ou ‘nao ter. Na secao 3
mostramos os resultados e discussdes; e, na seg@esentamos as conclusdes e sugestdes

para trabalhos futuros.

2 Material e métodos
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a. Motivacao
Para que haja inclusdo de pessoas com deficiénhciacessario, antes de mais nada,
conhecer quais sao os fatores que mais influencaexisténcia de pessoas com deficiéncia.
Neste trabalho, propomos o ajuste de modelos logésbrdinal esteredtipo para os fatores
mais significantes utilizando como selecdo crigermmmo AIC, BIC e DIC; criacdo e
determinacao do risco deficiéncia para o conjua@ados da Amostra que responderam o
Questionario Completo do Censo 2010 do IBGE.

2.2. Descricéo dos dados

As variaveis foram obtidas diretamente do questiord@plicado para o conjunto de
dados da Amostra que responderam o Questionari@létore podem ser encontrados no site

www.ibge.gov.brem Censo 2010, amostra e micro dados com maitheetquanto a sua

descricdo em Oliveira (2013).

2.3. Regressao logistica ordinal

Muitas das variaveis de estudo nas ciéncias soeidismanas sao ordinais. Com
frequéncia, a variavel dependente toma valoresalss; ou categorias ordenaveis mas cuja a
distancia entre elas ndo é conhecida, nem tdo pooigcstante. Por exemplo, em estudos
epidemiolégicos e de severidade de deficiéncia para ouvir ou movimentar conforme
estabelecido no Questionario da amostra no Censm@@fico de 2010 do IBGE que pode
ser classificada emmdo consegue de modo algiyitonsegue, mas com muita dificuldgde
“consegue, mas com um pouco de dificuldade por fim,ndo apresenta problemgsara
ouvir, ver ou se movimentar. No caso de deficiémtielectual € dividida emér’ ou 'hao
ter.

Entre os possiveis modelos de regresséao logistittaab € possivel destacar: modelo
de chances proporcionais que € mais apropriado mtegretacdo mais facil quando a
variavel resposta a ser considerada é uma varéwinua que foi categorizada; modelo de
razao continua que é utilizado em casos em qu&ariseresse especifico em uma categoria
de variavel resposta; modelo de chances propoisigraciais que permite que algumas
covariaveis possam ser modeladas com a suposicéloadee proporcional, e para as outras
variaveis em que este pressuposto ndo seja datistéo incluidos no modelo parametros
especificos que variam para as diversas categmiaparadas, e, trata-se de uma extensao do
modelo de chances proporcionais; e, por fim; modsiereotipo, proposto por Anderson
(1984) que é utilizado em situacbes em que a \@ri@sposta € uma variavel ordinal que

nao se trata de uma versao discreta de algumaehc@ntinua.
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Para este trabalho, temos como variavel resposéici@hcias, visual, ouvir,
locomover e intelectual que tratam-se de variavedsais que néo sao versdes de variaveis

continuas, em vista disso, adotamos neste trabathadelo esteredtipo.

2.3.1. Especificacdo do modelo esteredtipo

Suponhamos que a varidvel dependente € constijpddal categorias h = 1,...))) e

consideremosK regressoresJ(= 1,...K). O modelo estereétipo define-se numa fase iniah o

modelo de regressdo multinominal ao qual se adica'aomondi(;étqe,ﬂJ =g.8, ondeJ é a categoria de
referéncia, isto é, temos que o modelo de regreas@imomial & dado por

exp{ﬂ;m x}

Prot(y=m|x)=J—, comm=1,...). 1)(
Elexr(ﬂmx)
Substituindo,B,ﬁJ =@.B na equacio (1) resulta no modelo esteredtipo qde per escrito
matematicamente por:
Prot(y=n1x)= Jexp{%/;"x) _ Jexp(qnﬁo+%,§lxl+...+%,§kxk)
jz_lexp(qﬁ'x) jz_leXF(ﬂnﬁo"'%'éle"'--*%Eka)

comm=1,...]. (2)
Para alguns parédmetros da equacdo (2) que naodsatficaveis, consideramos como

Deste modo, a partir da equacao (2), o modeloeggipo pode ser escrito da seguinte forma:

Proly = m|x) = exJ[:(Hm ~ %P 'X), (3)

;exp(cqﬁ'X)

comm=1,.Jeonded =0, ¢; =0e¢=1.
2.3.2. Interpretacao dos coeficientes estimados

Aplicando logaritmo na func¢éo (3) para duas quasgategorias obtemos:

|o{_(—52(§jj;:)]=(eq-@)—(%—m)ﬂx. @)

Aplicando a funcéo exponencial a funcéo exponercijuacao (4), segue:

Qqr =%(($Z—??:3 - ex;{(gq -6 )_ (% @ )'B’X}' ®)

A equacéo (5) permite avaliar a razdo de chandes ardepois de adicionarmos uma unidade

a variavel;, isto €,
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S eoda-al) ©

Qq/r (X X

O valor obtido na expresséo (6) pode ser intergeetzomo adicionando uma unidade na

variavelx,, a razdo de chances da categonaria exlg. - ¢ )6}, mantendo todas as outras variaveis

constantes.

2.3.3. Estimacéao dos coeficientes estimados

Os parametros do modelo esteredtipo sdo estimadas método de Maxima
Verossimilhanga, em que os estimadores séo ohpelossistema de equacdes dadas em (7) a

seqguir:

Prot(yi =]|xi,g9) sey; =1
pi = PrOt(yi = fﬂxi,l}w) sey; =m (7)

Prot(yi =in,¢,0) sey; =J
ondep é a probabilidade de observar qualquer valor de,a Protly; =1x,.¢6) foi definida na

expressado (3). Ao assumirmos que a amostra é indepte e identicamente distribuida, a

funcao de verossimilhanca é dada pela expressaos@juir:

L(ﬂ'mﬁlva)=Ellpa =ﬁ [ Protly = mix,¢6) 8)

m=ly=m

em que [] indica as multiplicacdes sobre todos os casuke y=m (m = 1,...J). Aplicando
y=]

logaritmo a funcdo de verossimilhanca obtida emof@emos o logaritmo da funcdo de

verossimilhanca dada em (9) logo abaixo:

Iog(L(ﬂ,q;,dy, x))= i ZIog[Prol{y = n{x,q),e)]. (9)

m=ly=m

Os parametroggs e s da equacdo (9) sdo estimados pelo método deoNewt
Raphson.

A razao de chance formada tera uma tendéncia deicrento, ja que os pesos podem
ser construidos pela ordenacéo. Assim, o efeitcoa@riaveis na primeira razdo de chances
€ menor que o efeito na segunda e assim sucessitame

A determinacao destes pesos pode ser feita a,@@nrdo estimados por algum estudo
piloto ou conjunto de valores apropriadamente ésdos.

Por exemplo, situacdo de numero de deficiénciasuquendividuo possui e que pode

variar entre 0 a 4 deficiéncias, neste caso seziacd opcdes de resposta.
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Quanto a qualidade do ajuste para os modelos @sdesta pode ser verificada usando
os testes de Pearson ou deviance. Esses testelveemva criacdo de uma tabela de
contingéncia na qual as linhas consistem de toslgssiveis configuracfes das covariaveis
do modelo e as colunas sédo as categorias de raspraghal (Abreu, 2007). As contagens

N
esperadask;) dessa tabela sdo expressas EpFZ f)"-, em queN_ € o numero total de
1=1
individuos classificados na lintha [5” representa a probabilidade de um individuo na linha
ter a respostpcalculada a partir do modelo adotado.
O teste de Pearson para avaliar a adequacédo die @osipara essas contagens

esperadas com as observadas pela formula
(10)

A estatistica deviance também compara contageres\ao®s Q;) e esperadas, mas

através da férmula:
L k .
D?=2>>"0, log—- (11)

Os testes para avaliar a qualidade de ajuste delmeédo baseadas nas aproximacdes
das estatisticas (10) e (11) para a distribuicdeqgadrado comL — 1)(k — 1)pgraus de
liberdade, em quk ek sdo conforme definidos anteriormentp € o nimero de covariaveis
do modelo. Diferengas significativas levam a cos@tu de falta de ajuste do modelo aos
dados estudados.

Como alternativa, utilizaremos o teste de Wald&udado por

w =(p- po) V(- po) (12)

em queV, é o estimador consistente da matriz de varianciaré@ncia do estimadop do

vetor de proporcag. Um estimador\?p pode ser obtido por método de linearizacéo.

2.3.4. Teste de significancia para o modelo
O teste de Wald para os parametros consideradosgdinalmente, pode ser obtido
comparando a estimativa de Maxima Verossimilharezdeterminado coeficientg,) com a

estimativa do seu erro padréo (tendo por basetabdisdo assintética dos estimadores de
méxima verossimilhanca). Assim, a hipdtese nula kip@tese alternativa do teste séo

respectivamente:
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Ho:Bi =B vsHyi:B 26 (i=2...K)
sendo a respectiva estatistica sob a hipétese nula:

=25 _Noy

val j

Ao rejeitarHo, para um nivel de significancig concluimos que o parametro estimado

é estatisticamente diferente d& . Genericamente, utiliza-sg =0 o que, perante estas

s

condicbes, concluimos que o parametro € relevaata pxplicar o comportamento da

variavel dependente.

2.3.5. Selecédo de variaveis

Selecionar variaveis significa escolher um subauojuque retenha as variaveis
preditoras mais importantes excluindo as demaigaldeorma que procura evitar problema
como multicolinearidade e que esse subconjuntdeaf@® bem quanto o modelo com todas
as variaveis e que contenha as variaveis preditoassimportantes.

Entre as diferentes estratégias que podem seradidls para selecionar variaveis
destacamos forward stepwise e a backward stepwistarward stepwise inicia com a
constante, e sequencialmente adiciona ao modelo o predjtorais correlacionado comn
de modo que melhore o ajuste de acordo com a e&alida estatistica, e a introducdo de
variaveis para quando nao consegue produzir uratistgtalF maior de que o percentil 90 ou
95 da distribuicad 1 n_k-2 em queN é o tamanho amostrake® 0 numero de variaveis.

J4a, a estratégia de selecdo backward stepwise iommn o modelo com todas as
variaveis independentes, e sequencialmente, vailiedo variaveis usando a estatistiea
para escolher os preditores a eliminar. O predit@ possui a menor estatistieg eliminado
e 0 processo para quando cada preditor eliminadmahielo tem um valoF maior que o
percentil de 90 ou 95 da distribuicBo n -« -2 NO caso deste trabalho utilizamos o método de
foward backward e a estatistica de Wald.

Na regressao logistica ordinal a significancia gegsrada através do TRV (Teste
Razdo de Verossimilhancas). Assim, em cada pass@rocedimento a varidvel mais
importante, em termos estatisticos, € aquela go@upra maior mudanca no logaritmo da
verossimilhanca em relacdo ao modelo que ndo comtéamiavel (Hastie et al., 2009).

Apoés os parametros terem sido estimados, o prop@msso € avaliar se as covariaveis
utilizadas e disponiveis para a modelagem sdoig&tamente significantes com o evento

modelado, como por exemplo, a condicdo de um iddovser pessoa com deficiéncia.
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Uma forma de testar a significancia do coeficiadtdeuma determinada covariavel é
comparar os valores observados da variavel respostaos valores preditos obtidos pelos
modelos com e sem a variavel de interesse (Olive0@3).

A comparacao entre os valores observados e predlitito a partir do teste de razéo
de verossimilhancas que € largamente aplicavelaestimacdo de maxima verossimilhanca.

Para testaru,:600, versusH, :800§ calculamos a estatistica (Casella and Berger,
1990):

supy L(g/x)
A(X)=%(9/_x)_' Paran - «,-2nA(x) -~ x2.

onde, v é obtido através da diferenca entre a quantidadgadametros existente no modelo
testado e a quantidade de parametros existent@delonsaturado (Oliveira, 2001).

A qualidade do modelo ajustado pode ser verificailavés da comparagdo entre os
valores observados e os valores preditos paraaearesposta (neste caso pode ser uma das
diferentes deficiéncias ja mencionadas).

Na escolha de um particular modelo, se por um lddgemos tentar incluir tantas
variaveis independentes quanto possiveis para naellzo previsdo, por outro, desejamos
incluir um nimero minimo de variaveis por problendas custo e simplicidade (Oliveira,
2008).

Segundo Draper e Smith (1998) define selecdo dohanemodelo como o
compromisso de conciliar estes dois objetivos fipo@r uma certa quantidade de variaveis
que possa melhorar a previsibilidade do modelonaesmo tempo, descartar variaveis que
nao sao significantes como uma forma de simplificamodelo e diminuir custos). Esta
selecdo envolve uma dose de subjetividade o resulpde ser diferente se alterar o
procedimento utilizado para selecéo.

2.3.6. Selecédo de modelos

Selecionar um modelo significa, apos a formulacémuste de diferentes modelos
plausiveis, selecionar o modelo que "melhor” sgt@jaos dados de um certo experimento de
acordo com um determinado critério adotado (Carharkilho, 2002).

Em Estatistica existe uma vasta literatura perten@nselecdo de modelos (Broman,
1997; Burnham and Anderson, 1998,2002). Uma alteangara selecdo de modelos é a
utilizacdo de métodos baseados na funcédo de venitismnca que fornece diversas medidas
estatisticas que auxiliam na comparacdo entreedifes modelos. As mais comuns dessas
medidas sdo AIC(do ingléajkaike Information Criteriophproposto por Paulino et al. (2003)
e Sakamoto et al. (1986) com penalizagdo dada neswo o valor do dobro da diferenca
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entre 0 numero de parametros entre os dois mod@S;(do inglésBayesian Information
Criterion) discutido por Paulino et al. (2003) e tendo cqmeaoalizacdo o valor do dobro do
namero de parametros entre os dois modelos mualighd pelo logaritmo neperiano do
tamanho amostral; e, por fim, DIC(do ingl&esviation Information Criteriondiscutido
também por Paulino et al. (2003) e a penalizagdadé pela soma do valor da diferenca entre
0 numero de parametros entre os dois modelos.

Neste trabalho, utilizamos os critérios AIC, BICD& escolhendo o modelo com

menor valor para cada um desses critérios.

2.4. Risco deficiéncia

Segundo a OMS:

* A prevaléncia de pessoas com deficiéncia é alta;

* O numero de pessoas com deficiéncia aumenta deeidmvelhecimento da
populacdo e por conta da melhoria em termos glatssscondicdes cronicas
de saude associada a deficiéncia tais como diatmtagas cardiovasculares e
doengas mentais;

* Experiéncias diversas em que a deficiéncia redeltae interacdo entre
condicOes de saude, fatores pessoais e ambieatéando largamente; e, por
fim,

* Populacdes vulneraveis cuja a prevaléncia varia asncondicdes de cada
pais, poder aquisitivo, condicfes de trabalho elnile formacéo. Fatores
como esses sao considerados como riscos para queesa®as sejam
portadoras de deficiéncia, que por sua vez podavagias situacdes citadas
anteriormente.

Diante deste cenario, tem surgido razfes que igpstifn a necessidade de avaliar o
bem estar ou qualidade de vida das pessoas comiédefa, propomos a criagdo dalice
risco pessoa com deficiénaiamposto pela ponderagdo das respostas das thferariaveis
obtidas a partir dos microdados do Censo do IBGElecionadas como significativas apos
aplicar a metodologia stepwise backward em ajusteedressao logistica ordinal do tipo
esteredtipo para cada deficiéncia estudada. Essalobegia surgiu gradualmente a partir de
técnicas mais simples a técnicas mais complexa® @snmultivariadas tal como andlise

fatorial.

3 Resultados e discussoes
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Para este trabalho, utilizamos analise de regvdssgistica ordinal para cada

uma das seguintes variaveis respostas:

Deficiéncias, que representa o numero de defia@dmpile cada pessoa possui e
gue pode assumir um valor entre 0 a 4 deficiéncias;

Deficiéncias para enxergar, ouvir e movimentar wmrando as categorias: 0,
“para quem nédo consegue de modo algum’para quem consegue, mas com
muita dificuldadé, 2, ‘para quem consegue, mas com um pouco de
dificuldadé, e, 3, para quem nao apresenta probleime, por fim;

Deficiéncia Intelectual considerando as categot&asou 'nao ter.

Para cada um dos seguintes blocos: identificaghmagao, familia e trabalho e para o

modelo formado por todas as variaveis significativeg para os modelos ajustados em cada

bloco foram aplicados:

a)

b)

d)

e)

Métodos de selecdo de variaveis stepwise backwaforaen excluidas as

variaveis que ndo forma consideradas significatpel® teste de Wald em
cada passo;

Repeticdo da analise até que ndo existam mais/earipara serem excluidas;

Para cada um desses ajustes foi calculado critéeieelecdo de modelos AIC,
BIC e DIC;

Selecdo do melhor modelo entre os diferentes medalais para cada uma
das diferentes deficiéncias e numero de defici8ngara cada um dos
seguintes critérios: AIC, BIC e DIC, e, por fim;

Foi calculado o risco de cada individuo ser pomtat deficiéncia para os

diferentes graus de severidade e numero de defia@n

Nas figuras 1-8 mostram no item a) os graficos ideorde ser pessoa com uma

(representada por pl em pontos azuis), duas (eypeeR por p2 em pontos vermelhos), trés

(representada por p3 em pontos verdes), quatroi@efias (representada por p4 em pontos

roxos) e pelo menos uma deficiéncia (represerpad@t em pontos pretos) e no item b) de

ser pessoa com deficiéncia visual para cada umddesentes graus de severidadead

consegue enxergar de modo algumepresentada por p3 em pontos azuisinSegue, mas

com muita dificuldade(representada por p2 em pontos vermelhag)n$egue, mas com um

pouco de dificuldade(representada por pl em pontos verdes), e, fimale) ‘de ser pessoa

com uma deficiéncia visuafrepresentada por pt em pontos roxos) para daawes: regiao

na Figura 1, sexo na Figura 2, idade na Figuraa@a na Figura 4, nivel de instrucdo na

Figura 5, trabalho principal na Figura 6, rendagatizada na Figura 7 e numero de filhos na

Figura 8.
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Para a Figura 1, as regides consideradas foram:rior€’, 2 — “nordesté, 3 —

“sudesteé 4 — “sul’ e 5 — “‘centro oesté
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Figura 1. Gréaficos de probabilidade de ocorréneip:de um determinado numero de
deficiéncias, b) de ocorréncia de deficiéncia Misda acordo com 0s seus graus de
severidades para variavel regido.

Nos gréaficos da Figura 1 notamos que 0os maioresside incidéncia no item a) de
uma deficiéncia e no item b) de deficiéncia visratontra-se na regido nordeste para todas as
diferentes quantidade de deficiéncia e todos agahtes graus de severidade. Ao passo que
0s menores indices de incidéncia em a) numero fildé&heias encontra-se na regido centro
oeste e em b) a menor incidéncia de risco de @efi@ visual encontra-se na regiao sul.

A Figura 2 apresentam em a) os riscos de ser pessoaleficiéncia e em b) o risco
de incidéncia de ser pessoa com deficiéncia visuadiderando os sexos 1 — masculino e 2 —

feminino.
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Figura 2. Gréaficos de probabilidade de ocorréneip:de um determinado numero de
deficiéncias, b) de ocorréncia de deficiéncia Misda acordo com 0s seus graus de
severidades para variavel sexo.

Pelos gréficos da Figura 2 verifica-se que em too®scasos, o maior risco de
incidéncia de a) deficiéncia e b) deficiéncia vis# maiores para o sexo feminino.

J4, a Figura 3 apresenta os riscos de incidénca deficiéncia e b) deficiéncia visual
em fungao da idade.
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Figura 3. Gréficos de probabilidade de ocorréndiada um determinado numero de
deficiéncias, b) de ocorréncia de deficiéncia Misda acordo com 0s seus graus de
severidades para variavel idade.

Na Figura 3 é possivel notar que os riscos deficdem a) e deficiéncia visual em b)
aumentam na medida em que a idade das pessoasstati®s aumentam.

Nota-se também que, apds uma determinada idadentaspcomecam se aleatorizar,
este tipo de ocorréncia. Acredita-se que é devidama menor quantidade de pessoas
entrevistadas em faixas etarias mais altas e st principalmente com idades superiores a
80 anos.

Na Figura 4 consideramos as racas 1 - branca,réta, 8 — amarela, 4 — parda e 5 —

indigena.
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Figura 4. Gréficos de probabilidade de ocorréndiada um determinado numero de
deficiéncias, b) de ocorréncia de deficiéncia Misda acordo com o0s seus graus de
severidades para variavel raca.

Dos resultados da Figura 4 notamos que maioresapilatades de incidéncia de
deficiéncia e deficiéncia visual encontra-se enmaragarela e menor incidéncia em raca
indigena.

J4, para a Figura 5, consideramos os seguintess rdeeinstrucdo: 1 —ehtre sem
instrucdo e nivel fundamental incompletg — “entre fundamental completo e nivel médio
incompletd, 3 — “entre nivel médio completo e superior incomgleto por fim, 4 — hivel

superior completo ou mdis
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Figura 5. Gréficos de probabilidade de ocorréndiada um determinado numero de
deficiéncias, b) de ocorréncia de deficiéncia Misda acordo com 0s seus graus de
severidades para nivel de instrucao.

Na Figura 5 observamos que a maior incidéncia seordeficiéncia e de risco
deficiéncia visual € encontrada em é&ntre sem instrucao e nivel fundamental incompleto
enquanto que a menor incidéncia desses riscos @nteada em 3, €ntre nivel médio
completo e superior incomplétem todas as situagoes.

Para a Figura 6 consideramos o0s seguintes nives tpabalho principal: 1 —
“empregados com carteira de trabalho assifada— “militares e funcionarios publicos
estatutariod, 3 — “empregados sem carteira de trabalho assiriada- “conta préprid, 5 —
“empregadorés 6 — “ndo remunerados”, 7 -trabalhadores na producdo para o préprio
consumy, e, por fim, 8 — total”.
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Figura 6. Gréaficos de probabilidade de ocorréndiada um determinado numero de
deficiéncias, b) de ocorréncia de deficiéncia Misda acordo com o0s seus graus de
severidades para trabalho principal.

Analisando os gréaficos da Figura 7, verificamos gsienaiores riscos de incidéncia de
deficiéncia e de deficiéncia visual encontram-se 7erttrabalhadores na producdo para o
préprio consumbe o menor risco de incidéncia em ambos os casasnf encontrados em 2,
“empregados com carteira de trabalho assirfada

Para a situacao de renda na Figura 7 estabelecémaogntre 0 e 1 salario mininip
2 — “entre 1 e 3 salarios minimps3 — “entre 3 e 7 salarios minimpsA — “entre 7 e 15

salarios minimds e, por fim, 5 — 15 salarios minimos ou mais
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Figura 7. Graficos de probabilidade de ocorréngiada um determinado numero de
deficiéncias, b) de ocorréncia de deficiéncia Misda acordo com 0s seus graus de
severidades para renda categorizada.

Pelos resultados obtidos nos graficos da Figuraréebemos que o maior risco de
incidéncia de deficiéncia e de deficiéncia viswal dncontrada em lehtre O e 1 salario
minimd e nota-se que esse risco vai diminuindo na medidaque aumenta a renda da
pessoa entrevistada.

Finalmente, na Figura 8 foi feito o gréafico de @igdo para o risco de incidéncia de

deficiéncia e de deficiéncia visual em funcdo dmero de filhos.
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Figura 8. Gréficos de probabilidade de ocorréndiada um determinado numero de
deficiéncias, b) de ocorréncia de deficiéncia Misda acordo com o0s seus graus de
severidades para numero de filhos.

Neste caso da Figura 8, em geral nota-se que assrie incidéncia de deficiéncia e
de deficiéncia visual aumenta na medida que aunzegtentidade de filhos.

Este resultado pode refletir situacfes como: nralanero de filhos pode significar um
maior nimero de acidentes e menor atencado dosppeascada filho em termos sociais e
econdémicos.

As tabelas de 1-5 mostram os resultados pelassasale regresséo logistica ordinal
estereotipo; critérios de selecdo de modelos AIIT; 8 DIC e as estimativas pontuais e
intervalares dos parametros considerando comowehriésposta. O nimero de diferentes
deficiéncias (Tabela 1), deficiéncias visual (Tab2), auditiva (Tabela 3), caminhar (Tabela
4) e intelectual (Tabela 5) que estdo todas mascada negrito, bem como as variaveis
explicativas incluidas no modelo final para cadaaumas diferentes deficiéncias

considerativas significativas segundo o métodaelansse-backward.
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Para a variavel Numero de Deficiéncias obtemos cesignificativas as seguintes

variaveis preditoras como ajuste para cada um iflr®ndtes blocos:

Tabela 1. Estimativas pontuais e intervalares dasarpetros do modelo logistico
considerando como variavel resposta 0 niumero dei@wfias (deficiéncias).

Intervalo de confianca
95%
Limite Limite

variaveis Estimativa Erro padréo Wald df Sig. inferior superior

0 -.210 .075 7.786 1 .005 -.358 -.063
deficiéncias 1 1922 .075 650.417 1 .000 1774 2.070

2 3.938 .077 2636.890 1 0.000 3.787 4.088

3 7.034 .104 4562.783 1 0.000 6.830 7.238

1 .250 .013 365.872 1 .000 .225 .276
regido 2 .295 .01y 714.216 1 .000 .273 37

3 -.071 .010 51179 1 .000 -.090, -.051

4 -.181 .onj 281285 1 .000 -.202, -.160

5 0| 0|

1 -.060 .006 97.127 1 .000 -.072] -.048
naturalidade | 2 .076 .014 31279 1 .000 .049 .103

3 0| 0|

1 -.428 .015 869.893 1 .000 -.456) -.399
lere 2 0 0
escrever

1 -.022 .023 .953 1 .329 -.066 .022
creche 2 =14 .024] 21574 1 .000 -.162 -.066

3 -.012] .019 A1 1 521 -.050] .025

4 0| 0|

1 .086 .059 2.130 1 .144] -.029 .201

2 -.205 .059 12.09% 1 .00 -.320, -.089
condigdo 3 -.405] .059| 47.319 1 .000 -.520 -.289
de ocupacédo | 4 -.486] .059] 67.149 1 .000| -.602 -.370

5 [0 0

1 .037] .014] 7.143 1 .008 .010| .063
nivel de 2 -.060 .014 17.007 1 .000 -.088) -.031
instrucédo 3 -.006 .017 .118] 1 .73 -.039) .028

4 0| 0

1 .297 .014 473.400 1 .000 .270 .324
natureza 2 .480 .024] 411506 1 .000 434 527
da unido 3 .56 .016 1209.135 1 .000 .529 .592

4 819 023 1244.424] 1 .000 773 .864

5 0| 0|

1 -1055 .015] 5009.257| 1 0.000 -1084 -1026
estado 2 -.909 .013 5024.643 1 0.000, -.934] -.884
civil 3 -.509] .013 1621905 1 0.000 -.534 -.485

4 0| 0

1 .304 032 89.934 1 .000 .24 .367

2 gl .032 29.10 1 .000 .109| .233
renda 3 170 032 28.047 1 .000 107 .233

4 133 .035 14.378 1 .000 .064 .202

5 [0 0

1 -.221) .017 174.562 1 .000 -.254] -.188
retorno 2 0 0

1 -.209 .023 79.698| 1 .000 -.255 -.163

2 -.460 135 11602] 1 .00 - 724 -.195
trabalho 3 .066 .025] 7.006] 1 .008 .017] 4
principal 4 -.131 .023] 31478 1 .000 -176 -.085

5 -.066 .024] 7.620 1 .006 -113 -.019

6 -.428 .032 180.577 1 .000 -.49] -.366

7 0| 0|
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Identificacdo: domicilio, idade categorizada, naturalidade, nadidade e regiao;
Educacao:ler e escrever, creche, outra graduacao e nivielstieicdo;Familia: natureza da
unido, estado civil, numero de filhos categorizadoabalho: renda, trabalho secundario,
trabalho principal, tempo de deslocamento e retoen@or fim;Modelo conjunto: (Tabela
1) (formado a partir da juncdo de todas as vamayeeditoras que foram consideradas
significativas em cada um dos blocos anterjore=gido, naturalidade, ler e escrever, creche
condi¢cdo de ocupacéo, nivel de instrucdo, natwtazanido, estado civil, nimero de filhos
categorizados, renda, retorno e trabalho principata selecdo de modelos obtemos: AIC = -
7232.953, BIC =-8791.418 e DIC =-6917.953.

Ja em Deficiéncia Visual, foram selecionadas pada dlocoldentificacédo: regiéo,
domicilio, sexo, naturalidade e nacionalidadeducacdo: ler e escrever, creche, outra
graduacgédo e nivel de instrucaamilia: natureza da unido, estado civil e nimero de filhos
categorizadosTrabalho: renda, tempo, condi¢éo, situacao e trabalho sedon@a por fim;
Modelo conjunto: (Tabela 2) inicializado com todas as variaveislieapvas que foram
consideradas significantes para cada um dos ditsrdilocos e foram selecionadas: regido,
naturalidade, ler e escrever, creche, nivel deugdb, natureza da unido, numero de filhos
categorizados, retorno, condicdo e situacdo. Pelecd® de modelos. Para selecdo de
modelos obtemos:  AIC =-2549.708, BIC = -3338B.e DIC = -2399.707.

Para Deficiéncia Auditiva foram selecionadas asliségs variaveis para cada bloco:
Identificagcao: regido, domicilio, sexo, raca e naturalidafiducacao:ler e escrever, creche,
outra graduacao e nivel de instruckamilia: natureza da unido, estado civil e nUmero de
filhos categorizadosTrabalho: renda, tempo, condicdo, situacdo, trabalho prahci
trabalho secundario, e, por filitodelo conjunto: (Tabela 3) neste caso foram selecionadas
as seguintes variaveis: regido, naturalidade, lesaever, nivel de instrugdo, estado civil,
namero de filhos categorizados, condicdo e situacRara selecdo de modelos obtemos:
AIC =-2921.348, BIC =-3331.401 e DIC = -2865.348.

Para Deficiéncia Locomotora obtemaddentificacao: regido, idade categorizada, e
naturalidadeEducacao:ler e escrever, creche, outra graduacédo e niviestieicdo;Familia:
natureza da unido, estado civil e numero de filkaisgorizadosTrabalho: renda, retorno,
tempo, condicdo, situacdo, trabalho principal daditzo secundario, e, por finklodelo
conjunto: (Tabela 4) regido, naturalidade, ler e escrevexche, nivel de instrucéo, estado
civil, nimero de filhos, retorno, tempo, condicaéibiacao e trabalho principal. Para sele¢éo
de modelos obtemos: AIC =-1258.613, BIC = -2110.4®IC = -1084.013.
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Tabela 2. Estimativas pontuais e intervalares dasarpetros do modelo logistico
considerando como variavel resposta deficiénciaavis

Intervalo de confianca
95%
Limite Limite
variaveis Estimativa Erro padréo Wald df Sig. inferior superior
1 -5.190 .072 5147.165 1 0.000 -5.332 -5.048
deficiéncia 2 -2.012 .066 935.571 1 .000 -2.141 -1883
visual 3 177 .066 7.310 1 .007 .049 .306
4 10.966 .140 6174.537 1 0.000 10.692 11239
1 -.272 .03 421476 1 .000 -.298 -.246
2 -.262 .01 544.896 1 .000 -.284 -.240
regido 3 141 .010 193.114 1 .000 121 161
4 275 .onf 609.290 1 .000 .253 297
5 0 0
1 .05 .006 67.199 1 .000 .039 .064
naturalidad 2 -.077 .04 30.19 1 .000 -.105 -.050
¢ 3 0 0
.369 .04 710.297 1 .000 .342 .396
lere 2 0 0
escrever
1 -.04] .022 3.940 1 .049 -.084 .002
2 .043 .024 3.098 1 .078 -.005 .091
creche 3 -.018 .019 .93]] 1 .335 -.054 .018
4 0 0
1 -.062 .060 1064 1 .302 -.181 .056
2 .226 .060 14.05 1 .000 .108 .345
nivel de 3 425 .060) 49.529 1 .000 .307 .544
instrucao 4 460 .06 57.577 1 .000 .34]] .579
5 0 0
1 -.223 .007 1108.625 1 .000 -.236 -.210
natureza 2 -135 .008 260.276 jl 000 -.151 -.118
da unido 3 -.067 .016 17.005 1 .000 -.099 -.035
4 0 0
1 1109 .05 5656.802 1 0.000 1072 1130
nimero 2 .922 .012 5599.102 1 0.000 .898 .946
de filhos 3 498 .012 1696.917 1 0.000 A74 522
4 0 0
retorno 1 213 .016 166.427 1 .000 .180 .245
2 0 0
condicao 1 0 0
situagao 1 0 0

Fazendo um estudo comparativo entre os modelosdosnhas tabelas 1-5 notamos
gue o modelo que incluiu uma menor quantidade déaweais foi 0 modelo logistico ajustado
para deficiéncia intelectual, enquanto que, o nwdple exigiu a maior quantidade de

variaveis independentes foi para numero de defi@én
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Tabela 3. Estimativas pontuais e intervalares dasarpetros do modelo logistico
considerando como variavel resposta deficiéncidisad

Intervalo de confianga
95%
Limite Limite
variaveis Estimativa Erro padréo wald ol Sig. inferior superior
1 -6.251 .081 5885.079 1 0.000 -6.410 -6.091
rdeficiéncia 2 -4.350 .079 3058.665 1 0.000 -4.504 -4.196
auditiva 3 -2.495 .078 1017.060 1 .000 -2.648 -2.342
4 12.767 .288 1962.330 1 0.000 12.202 13.332
1 -.098 .018 29.749 1 .000 -.133 -.063
2 -.299 .05 401518 1 .000 -.329 -.270
regido 3 -.055 .04 1204 1 273 -.043] .02
4 .005 .05 131 1 .718 -.024] .035
5 0 0
1 .039 .008 22.219 1 .000 .023] .055
naturalidade 2 -.110 .018 38.663, 1 .000 -.145 -.075
3 0 0
ler e 1 449 .012 1302.286 1 .000 424 473
escrever 2 0 0
1 -.445 .075 35.178 1 .000 -.592| -.298
nivel de 2 -119 .075 2.475 1 116 -.266) .029
instrucao 3 123 .075 2.688 1 .10 -.024] 271
4 292 .076 14.760 1 .000 .43 441
5 0 0
1 -122 .009 177.545 1 .000 -.139 -.104
2 -.395 .0214 352.262, 1 .000 -.436) -.354
estado 3 -.468 .016 824.993 1 .000 -.500] -.436
civil 4 -.816 .04 3433.926 1 0.000 -.843] -.789
5 0 0
1 .826 .016 2645.864 1 0.000 795 .858
ndmero 2 709 .013 2870.222, 1 0.000 .683] 735
de filhos 3 432 .012 1207.655 1 .000 407 456
condicao 4 0 0
condicao 1 .042 .04 9.356 1 .002 .015 .068
2 0 0
situacéo 1 0 0
2 0 0
Concluséo

O modelo que necessitou de um menor niumero dévessiexplicativas foi mental ou
intelectual com 5, enquanto que, o que necesseomalor quantidade foi para deficiéncias

com 13.
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Tabela 4. Estimativas pontuais e intervalares dasarpetros do modelo logistico
considerando como variavel resposta deficiéncia paminhar

Intervalo de confianga
95%
Limite Limite
variaveis Estimativa Hrro padrdo Wald df Big. inferior superior
1 -5.591 125 1987.299 1| 0.000 -5.837 -5.345
deficiéncia |2 -2.726 .120 512.061 1 .000 -2.962 -2.490
para andar 3 -1146 .120 90.832 1 .000 -1382 -.on
4 13.027 .234 3110.980 1| 0.000 12.569 13.485
1 -.182 .022 71172 1 .000| -.224, -.139
2 -.370 .018 436.802 1 .000| -.404 -.335
regido 3 -.086 .016 28.375 1 .000| -.118 -.055
4 -.047 .018 7.112 1 .008| -.082 -.013
5 0 0
1 012 .010 1576 1 .209) -.007 .031
2 -.157 .020 60.058 1 .000| -197 -7
naturalidad 3 0 0
Fer e 1 577 .017 171179 1] .000| .544 .610
escrever 2 0 0
1 .333 .029 133.621 1 .000 277 .390
creche 2 .586 .039 220.779, 1 .000 .509 .664
3 -.025 .022 1311 1 .252 -.068, .018
4 0 0
1 -.569 109 27.157 1 .000 -.783 -.355
nivel de 2 -.104 109 .908 1 .341 -.319 110
instrucéo 3 .267 109 5.963] 1 .015 .053 482
4 .538 .10 23.881] 1 .000 322 754
5 0 0
1 -125 .010 142.810 1 .000 -.146 -.105
estado 2 -.530 .022 585.604 1 .000 -.572 -.487
civil 3 -.621) .07 1326.137 1 .000 -.654 -.588
4 -.933 .016 3244.635| 1 0.000 -.965 -.901
5 0 0
1 1009 .020 2554.328 1 0.000 .970 1049
nimero 2 794 .016) 2471085 1 0.000 763 .825
de filhos 3 .382 .015 639.566 1 .000 .352 4An
categorizad 4 0 0
0s
retorno 1 0 0
1 .69 .031 506.529 1 .000 .63 751
2 673 .029 524.780 1 .000 615 730
tempo 3 .508 .030 283.211] 1 .000 449 .568
4 .284 .032 80.361 1 .000 222 .346
5 0 0
condicao 1 0 0
situagdo 1 0 0
1 542 .033 266.774] 1] .000| 477 .607
2 497 241 4.229 1 .040 .023 .970
trabalho 3 -.010 .036 .076 1 .783] -.080 .060
principal 4 415 .033 158.503 1 .000 .35] .480
5 .216 .034 40.930 1 .000 150 .283
6 .623 .053 139.555 1 .000 520 727
7 0 0
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Tabela 5. Estimativas pontuais e intervalares dasarpetros do modelo logistico
considerando como variavel resposta deficiéncedantual

Intervalo de confianga
95%

Limite Limite
variaveis Estimativa Erro padréo wald {f 5ig. inferior superior
deficiéncia 1 -3.795 .087 1923.902 1| 0.000 -3.964 -3.625
intelectual 10.498 .096 11945.597 1| 0.000 10.310 10.686
sexo 1 -.103 .006) 284.656 1 .000 -.115 -.091

2 0 0

1 .664 013 2719.203 1 0.000 639 .689
idade 2 073 .008, 84.007 1 .000 .057 .089
categorizada 3 0 0

1 -.139 .007 454576 1 .000 -.152 -.126
naturalidade 2 -.25]] 05 274.087 1 .000 -.281] -221

3 0 0
lere 1 1486 .007 46829.311 1 0.000 1473 1500
escrever 2 0 0

1 -.943 .086 120.203 1 .000 -1112) -775
nivel de 2 -.303, .087| 12.254 1 .000 473 -.133
instrugdo 3 116 .087| 1802 1 179 -.054 .286

4 .362 .089 16.647 1 .000 .188 535

5 0 0

Neste trabalho, ao utilizar modelo logistico ortliestereétipo com resposta ordinal,
foi possivel melhorar a qualidade de ajuste, aoceemparado com o ajuste por modelo
logistico proposto em Oliveira, (2013) com resptstzria. Ao utilizar a resposta ordinal, foi
incorporado o risco deficiéncia para os diferergesus de severidade e quantidade de
deficiéncias.

As diferentes deficiéncias ndo sdo homogéneas a@uast diferentes variaveis
preditoras.

Os riscos de incidéncia de ser pessoa com defiai@de ser pessoa com deficiéncia
visual sdo provavelmente maiores em situacées canwar na regido nordeste, sexo
feminino, idade acima de 80 anos, raca amarelegl e instrucdo de no maximo
fundamental incompleto, trabalha na producao pgredprio consumo, e possui um numero
elevado de filhos.

Os menores riscos de incidéncia sao notados ec8#s com morar na regiao sul,
sexo masculino, idade de no maximo 15 anos, ratigana, nivel de instrucdo entre nivel
médio completo e superior incompleto, trabalhadon carteira assinada, e ndo possui filhos.

A seguir, para as Figuras 1-8 passemos a estabgbessiveis justificativas e
sugestdes de trabalhos ou pesquisas que possdar aoaido as hipoteses consideradas.
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Figura 1, Estes resultados pode ser justificadds Ip@ixo investimento efetivo em
termos de salde e infraestrutura que sdao menoseegides nordeste e maiores nas
outras regibes como sudeste e sul.

Para que possa, melhor avaliar esta hipotese, faade um levantamento do volume
efetivo gasto em cada uma destas regides em saaadsibilidade e infraestrutura que
beneficiam pessoas com deficiéncia entre as dieseregidbes contabilizando a
guantidade de pessoas que foram efetivamente bexdefs e fazer um estudo
comparativo entre as diferentes regioes;

Figura 2: Muito provavelmente, estes resultadodetesh maior exposicdo das
mulheres a acidentes domeésticos e a dupla jornadauther moderna em trabalhar
fora e cuidar da familia.

Para melhor avaliar este ponto pode ser feito ulmdespor amostragem sobre 0s
tempos de trabalho em casa e fora de casa pam@nenk e para as mulheres e fazer
um estudo comparativo;

Figura 3: Estes resultados mostram que com o decoio tempo, a populacédo
encontra-se mais envelhecida com maior expectdéwada e consequentemente mais
sujeita as doencas da idade avancada e com meidémcia de serem pessoas com
deficiéncia.

Neste caso, poderemos sugerir que comprovam deadwnol aumento de expectativa
de vida da populacédo, e por outro lado, aparecindet doencas que costumam
ocorrer em idades mais avancadas e isso pode isercémsiderando os dados da
Amostra do Censo IBGE 2010;

Figura 4: Estes resultados podem ser reflexos dagigbes culturais e alimentares
dos povos orientais e indigenas.

Para um melhor entendimento deste resultado, paglsogerir um estudo de pesquisa
sobre os habitos de vidas de pessoas que pertesaagas amarela e indigenas,
considerando as possibilidades de se tornaremmpeassoas com deficiéncia;

Figura 5: Acreditam-se que estes resultados possamevido a fatores como: baixo
nivel de instrucdo pode significar menor conhecbmeate informacao, baixo poder
aquisitivo e maior dependéncia dos auxilios govesrdais.

Neste caso, para comprovar, sugerimos uma pesqué@ossa estabelecer relacbes
entre nivel de instrucdo e renda que muito provaeete obteremos este tipo de
resultado;

Figura 6: Muito provavelmente, os diferentes tiples funcdes refletem o nivel de
instrucdo obtido pelos diferentes trabalhadoreds E®r militar ou estatutario
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dependem de aprovacdo em concurso publico que siecesn nivel de instrucao

maior, enquanto que trabalho no proprio consumogeral, é constituido por pessoas

que trabalham no campo e com poder aquisitivo menor

Para melhor avaliar e compreender esta hipétesriswgs uma pesquisa que possa

estabelecer as médias de remuneracéo para cadiasrdderentes profissdes;

» Figura 7: A justificativa € baseada no fato de guecidéncia de risco deficiéncia ou
deficiéncia visual e menor quanto maior for o paabgrisitivo das pessoas.

Neste caso, sugerimos um estudo em que faca umtdewanto de pessoas com

deficiéncia e que néo apresentam deficiéncia eairseom deficiéncia visual e que

nao apresentam deficiéncia visual e que facamosngparacao entre os diferentes
niveis de renda; e, finalmente;

» Figura 8: este resultado pode refletir situacdenccamaior nimero de filhos pode
significar um maior nimero de acidentes e menarcdie dos pais para cada filho em
termos sociais e econdmicos.

Neste caso, 0 que pode ser interessante serialzekstimento de uma pesquisa que

possa comparar a qualidade de vida entre famitiasdiferentes nimeros de filhos e

fazer comparacdes entre os diferentes casos erogel@risco de deficiéncia.

Os resultados nas figuras 1-8 foram semelhantes pamero de deficiéncias e
deficiéncia visual.

Os resultados deste trabalho mostram, também, essidade de outros estudos,
pesquisas e analises, pois, quando se fala em, n&ta-se a existéncia de numerosos
métodos para determinar esse risco, seja utilizasl@oeficientes de regressdo, escores
fatoriais ponderacao do risco deficiéncia consiggoaa ponderacao do risco para cada uma
das diferentes variaveis explicativas. Por exengabge-se que o risco deficiéncia aumenta na
medida em que aumenta a idade, o0 mesmo acontece goimero de filhos e assim por
diante.

Entre outras alternativas que valem a pena seridevaga para trabalhos futuros,
podemos citar:

1 - Considerar modelo de regressdo beta, analisdala modelagem de equacdes
estruturais e o algoritmo BART que em todos esses®< oferecem oportunidades para
trabalhos bem interessantes como forma de melharagualidade de ajuste e sua
confiabilidade na determinacdo desse indice.

2 — Repetir analise incluindo variaveis relaciorsad@ondi¢cdes de moradia e de posse

de outros bens como carro, televisdo e microcondputzom internet.
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3 - Entre as diversas questdes que sdo necesadsEem respondidas encontra-se
questbes a respeito de como as pessoas com deficmem e em que situacdo elas se
encontram ao serem comparadas a pessoas que agerapm deficiéncia.

4 - Em situa¢des como esta um indice de risco amarcbnfiabilidade e qualidade de
ajuste € de interesse para facilitar o monitoramelgssa situacdo, da mesma forma que
ocorre com o IDH (indice de Desenvolvimento Humana)ito embora, este Gltimo seja um
indice mais geral, ainda ndo leva em conta a quéstsipessoas com deficiéncia.

5 - Outro tépico de interesse seria avaliar a #uiidade de entorno das moradias das
pessoas com deficiéncia, considerando as locakzacgdestas residéncia de forma
georreferenciadas avaliando as condi¢cdes da itfua@s do entorno, para isto, poderemos
propor uma modelagem geoestatistica para que pussaorar questdes como esta.

6 — O problema que existe quando resolve calcutainglice de risco é considerar um
método que seja eficiente e confiavel e que dimimuisco de discrepancia, por motivos
como estes, é de interesse que diversos métodemdsr considerados.

7 - A vantagem em existir um indice como este éppssa ser comparavel, ou seja,
ele pode ser avaliado e ser estudado para ent@adeque o valor dele aumentou ou
diminuiu, de tal maneira que, quanto maior for dide, deve refletir uma maior necessidade
de intervencdo por parte dos poderes publicos gaeapossa diminuir as barreiras que
existem em termos de acesso aos diferentes ditaitdsnos e de acessibilidade no entorno
das moradias das pessoas com deficiéncia.

8 - Propor melhorias no questionario do censo dGHB por exemplo, se um
respondente respondeu que € uma pessoa com dafcparguntar também com que idade
ela foi adquirida, pois, segundo a literatura exist (Garcia, 2010), sabe-se que, quanto
maior a idade que tornou-se pessoa com deficiémamres sao as dificuldades dessa pessoa
se adaptar.

9 - Em termos estatisticos, necessitamos melharagstatisticas nacionais sobre a
deficiéncia, empregando uma abordagem eficiente leatko custo para a obtencdo de dados
mais abrangentes e adicionar perguntas sobre &lafiai conexdo estatistica entre os
diferentes conjuntos de dados, coleta de dadostlmingais, incluindo perguntas sobre a
deficiéncia, para que possa fazer um melhor manitento, melhorar a comparabilidade dos
dados, desenvolvimento de ferramentas apropriadgseencher as lacunas entre as
investigacoes e, por fim, fortalecer e apoiar &xentes investigagdes considerando a criagéo
de instrumentos que possam medir e monitorar adgukd de vida e bem estar destas pessoas

de forma continua e periodica.
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10 — Considerar a possibilidade de incluir tambémstpes relacionadas a condi¢cdes
de saude, acessibilidade e lazer.
11 — repetir a analise por regido, estado e muogip
12 - Resultados de trabalhos como este, pode auxii acdo de gestores publicos
oferecendo um melhor suporte no atendimento daoassom deficiéncia.
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